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Sunum Plani

Dagitik sistemlere kisa temas
Buyuk veri nedir?

BUyuk veri ile neler yapilabilir?
Buyuk veri nasil islenir?
Nereden baslamali?

Sertifika programlari, is ianlari vs




Dagitik Sistemlerin Tanimlanmasi

“Ag Uzerindeki bilgisayarlarda bulunan donanim veya
yazilim bilesenlerinin yalniz mesaj gondererek
haberlestikleri sistem.” [Coulouris]

“Dagitik bir sistem, kullanicilara tek bir sistem olarak
goriinen, bagimsiz bilgisayarlar bitunuddr.” [Tanenbaum]

Ornek: WWW, Intranet (organization), P2P sistemler
(Napster gibi)

— Bankalar (Bankamatikler)
— Bilet rezervasyonu



DS Taniminin Getirdikleri

Dagitik sistemlerdeki bilgisayarlar ayri kitalar
Uzerinde, ayni bina veya ayni oda icerisinde
bulunabilir. DS’in getirdiklert:

= Birlikte ve birbirinden bagimsiz calisan sistemler
= |slerini birbirinden bagimsiz yaparlar

= Ayni zamanda program calistirir, btdn bir isleme kaynagi gibi
goérundr, birlikte calisirlar

= |slemler mesaj alisverisiyle anlasirlar.
= Heterojen (cesitlilik, farkhlik): networks, donanim, os,
lletisim vs
= Bagimsiz bozulma: biri bozulsa da digerleri calismaya
devam eder.



Kisaca zorluklar

Heterogeneity (Cesitlilik)

= Cesitli bilesenler birbiriyle uyumlu sekilde calisabilmel
Distribution transparency (Daginiklik seffaflig)

= Daginikligin varhgi mimkuin oldukca kullanicidan saklanmal

Fault tolerance (Hata pay!1)

= Bir bilesenin bozulmasi (kismi bozukluk) tiim sistemin
bozulmasina sebep olmamall

Scalability (Olceklenebilirlik)

= Sistem, artan kullanici sayisina ragmen verimli calismaya
devam edebilmeli

= Sisteme yeni kaynaklar eklenerek performans artisi
saglanabilmeli. (horizontal vs vertical scaling )



Dagitik sistemler her yerde bulunur.

nternet, dinyanin her bir yanindaki kullanicilarin,
ner bir yandaki servislere erisimlerini saglar.

Kaynak paylasimi dagitik sistem kurmaya tesvik

eden etmenlerin basta gelenidir.

DS kurulumu bircok zorlugu beraberinde getirir:

= Cesitlilik, Aciklik, Guvenlik, Olceklenebilirlik, Hata denetimi,
Birlikte calisma, Seffaflik.

Dagitik sistemler kiiresellesmeyi saglar:

= Topluluk (Sanal takimlar, kuruluslar, sosyal aglar)

= Science (e-Science) (Bilim)

= Business (e-Bussiness) (Is)




Blyuk Veri Nedir?

“Big Data” Is data whose scale, distribution, diversity,
and/or timeliness require the use of new technical

architectures and analytics to enable insights that
unlock new sources of business value.

--McKinsey May 2011 article Big Data: The next
frontier for innovation, competition, and productivity



Blyuk Veri Karakteristikleri

Structured &
Unstructured
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Structured Data

Volume (Hacim)

Variety (Cesitlilik)
Velocity (Hiz)

Diger V'ler

= Veracity (Kalite)

= Validity (Gecerlilik)

= Variability (Tutarsizlik)

Streaming
Data

Zettabytes Terabytes
V

IBM characterizes Big Data by its volume, velocity, and variety—or simply, V.

Big Data = Transactions + Interactions + Observations

BIG DATA

Sensors / RFID / Devices User Generated Content

Petabytes 4l
W’B Mobile Web e Sentiment Social Interactions & Feeds
User Click Stream

Spatial & GPS Coordinates
Web logs AJB testing

= Value (Deger)

Terabytes S

CRM
Gigabytes

Megabytes

)
4 Dynamic Pricing

Affiliate Networks

Segmentation Search Marketing

Offer details

Customer Touches Retercal Smelig

Support Contacts

Dynamic Funnels

External Demographics
Business Data Feeds
HD Video, Audio, Images
Speech fo Text

Product/Service Logs

SMS/IMMS

Increasing Data Variety and

Source: Contents of above graphic created in partnership with Teradata, Inc.




BlUyuk Ne Demek?

1 Bit = Binary Digit ‘ Big Data: The Moving Parts

8 Bits = 1 Byte N

1000 Bytes = 1 Kilobyte s

1000 Kilobytes = 1 Megabyte =

1000 Megabytes = 1 Gigabyte — S y
1000 Gigabytes = 1 Terabyte e = [ s ;’ui:i:t?:s

1000 Terabytes = 1 Petabyte (2750) Punt Oodn y P Decp Insight
1000 Petabytes - 1 Exabyte (2/\60) - [ the growth of data wil be exponential for the foreseeable fiture

1000 Exabytes = 1 Zettabyte (2270) S e
1000 Zettabytes = 1 Yottabyte

1000 Yottabytes = 1 Brontobyte

1000 Brontobytes = 1 Geopbyte The Digital Universe 2009-2020
= Twitter generates more than 8 TB of data every day, Facebook 10 TB. 4

= 8 zettabytes (ZB) by 2015 (zetta = 2270 = 10"21) g o

= 35 zettabytes (ZB) by 2020. . N
= Her iki yilda ikiye katlanma on goruluyor. &



Buyuk Veri Nasil ve Kim Tarafindan Uretilir?

Insanlar
= Sosyal medya, web, bloglar, ...
Sensorler / araclar

= Akilh telefon (GPS), Uretim makinalari/robotlar, akilli
sayaclar (elektrik), arabalar (200+ sensor), ...

Internet of Things (loT) (30+ milyar by 2020)

We b Of I h I n g S MEASURED IN MEASURED IN WILL BE MEASURED IN
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Buyuk Veri Nasil ve Kim Tarafindan Uretilir?

Verinin Uretilme ve kullaniilma modeli degisti
Eski model: birkac sirket tretsin digerleri kullansin
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HIGH

COMPLEXITY
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LOW

Buyuk veri neyi yonlendiriyor?

<&
Predictive Analytics

and Data Mining

- Optimizations and predictive analytics
- Complex statistical analysis

- All types of data, and many sources

- Very large datasets

- More of a real-time

Business

Intelligence

- Ad-hoc querying and reporting
- Data mining techniques

- Structured data, typical sources
- Small to mid-size datasets

BUSINESSVALUE

HIGH




Blyuk Veriyle Calismak Niye Zor?

Klasik veri ambarlarindan daha fazla veriye ihtiya¢c duyulmasi
= |ogs, Twitter feeds, blogs, customer surveys, ...

Dogru sorularin sorulmasinin gerekliligi
= Verinin kendi basinayken sessiz olmasi

Dogru sorularin sorulmasina konsantre olabilmek igin gereken
teknoloji ve organizasyon desteqi

Verinin surekli olarak biylimeye devam etmesi
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Data->Information->Knowledge

Information

Contextualized, categorized, calculated and
condensed data

DIKW piramidi, knowledge hiyerarsisi
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Veri Muhendisligi / Veri Bilimi

Data-->Information-->Knowledge

Oruntl bulma (finding patterns)

Siniflandirma (classification)

Tahmin (predicting)

Veri madenciligi (data mining)

Is zekasi (business intelligence)

Bluyuk veri analizi

Veri saklanmasi (data storage, database, data warehouse)
Bilinen yontemleri dagitik veri Gizerinde paralel isleme
Raporlama ve gorsellestirme
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Blyuyen Bu Verilerle Neler Yapilabilir?

Bir cok alanda sinirsiz sayida sey...
= Perakende Sektoru

= Sosyal Medya

= Misteri lliskileri

= Telekom

= Kisiler Arasi Iliskiler

= |stihbarat

= Emniyet

= Medya ve Eglence Dlinyasi
= Saglik Hizmetleri

= Yasam Bilimleri
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Daha Fazla Urlin Satisi

Yilin en cok alis veris yapilan doneminde cok populer olan
bir bilgisayar oyununun yeni stirimu piyasaya ¢ikiyor olsun.
Oyunu almak icin gelen musteriye ‘yok satmak’ magazanin
hem ciro hem de musteri kaybetmesine neden olabilir.

Internet ve sosyal medya ortamlarinda bu oyunla ilgili olarak
yer alan bilgilerin analiz edilmesiyle oyunla ilgili tiketici
egilimleri tespit edilebilir.

Magazanin egilimleri tahmin etmesi ve gelebilecek taleplere
hazirlikli olmasi satislarini artiracaktir.
= Ornek: Bu hafta sonu bu oyunun

en az 2000 kopyesi satilabilir.




Daha Fazla Urlin Satisi

Insanlar yeni iPhone hakkinda ne disintyor

= Ornegin yeni iPhone hakkinda atilan tweet’ler
analiz edilip siniflandirilabilir.

= olumlu, nodtr ve olumsuz

= Analiz yapilirken duygular da (emoji) dikkate
alinmalidir.

= Miithis!
= Miithis ;-)
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Musteri Kaybetmemek

Bir telekom firmasi kullanicilarinin davranislarini
yakindan takip ediyor olsun.

Herhangi bir kullanici rakip telekom firmalarindan birinin
web sitesini ziyaret ettiginde

= Operator degistirmek istiyordur.

= Aslinda sadece telefonunu degistirmek istiyordur.
Telekom firmasi bu durumu tespit edebilirse

= Musteri kaybina neden olabilecek sorunlari giderebilir.

= O musterinin ilgilendigi telefonu iceren bir teklif
sunabillir.



Bu da llginizi Cekebilir Diyebilmek

Sanal magazalarda yapilan gezintileriniz kayit altina
alilnmaktadir.

= Cerezler yoluyla oldugu kadar analitik sunucularina
veri gonderilmesiyle de yapilmaktadir.

Musteriye sunulabilecek oneriler

= Benzer gruptaki (yas, egitim dizeyi vb.)
musterilerin ilgilendigi Grtnler olabilir.

= Ayni Urinle ilgilenen kisilerin ilgi duydugu baska
trdnler olabilir.
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Bu da llginizi Cekebilir Diyebilmek-2

Peki 6neri ne zamana kadar gecerli olmali?
Elmas klpe almis (?) bir kullaniciya baska ne onerilmeli?
= Ayrica, gercekten satin alip almadigini biliyor muyuz?

Eger aldiysa elmas kiupe aldigi bu kisiye surekli olarak
hatirlatilmali m1?

" Ne kadar para harcadigini hatirlatarak o kisinin canini
yakmak insani bir hareket mi?

Ya da saclari seyrek olan bir kisiye surekli sa¢ cikartan
losyonlarin reklamini yapmak rencide edici olmaz mi?

" Facebook profil fotografimiza bakarak sacimizin
seyrekligini tespit ediyor olabilir mi?



Bu Kislyl de Taniyor Olabilirsiniz Diyebilmek

LinkedIn musterilerine temas kurmak isteyebilecekleri kisileri
onermektedir.

Olasl! yeni baglantilar; ortak okul, is, cografi konum ve var olan
baglantilar gibi faktérlere dayanilarak onerilir.

Sonuc olarak:

= Taniyor olabileceginiz kisiler 6zelligi LinkedIn’e yeni
musteriler kazandirmistir.

= Bu amacla halihazirdaki kullanicilara gonderilen iletilere

onlarin siteyi ziyaret etmelerinde %30 daha fazla etkili
olmustur.

= Benzer 6zelligi Facebook, Twitter ve Google+ da
sunmaktadir.

22



lliskilerin Kesfi

Sosyal medyada kim kimi takip ediyor?

follows follows

follows

follows follows
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Terorist Aglarin Takibi

Ag analizinde kullanilan c¢esitli metrikler uzunca bir zamandir teorik
olarak yerlesmis haldedir. Ornegin;

= Yogunluk: Agin gucu ya da etkinligi,

= Cap: Bilginin agdaki yayilma hizi,

= Merkezilik: Kisinin popularitesi,

= Arasindalik: Képru konumundaki kisiler,

= Yakindalik: Diger kisilere olan mesafe hakkinda bilgi verebilir.

Bu metriklerden yararlanarak terorist aglar icindeki iliski yapisi desifre
edilebilir.

Istihbarat 6rgutleri normalde terérist aglari takip eder ve onu yok etmek
yerine tesirsiz halde tutmaya calisir.

Enterne edilmesi halinde agi calisamaz hale getirecek teroristler
hedeflenir.



Sucla Mucadele

Minority Report filmi 2002 yilinda gosterime girdiginde sucu
Islenmeden 6nce tahmin etmek ve onlemek belki de bir
hayaldi.

LAPD’nin deprem sonrasi olusabilecek artcl sarsintilari
tahmin eden modele sucla ilgili bilgileri beslemesiyle
baslamistir.

= 80 yil geriye giden 13 milyon suca ait veri hazir
bulunmaktadir.

Belirlenen pilot bdlgelerde, érnegin yilin hangi gunlerinde ne
tir suclarin islenebilecegi tahmin edilmeye calisiimaktadir.

= Polis devriyeleri bu tahminlere gére dlizenlenmektedir.
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Yeni Tedavilerin Gelistiriimesi

Tedavilerin etkinligini karsilastirabilmek icin karmasik
sorgularin sorulabilmesi

Benzer hastaliklari tasiyan hastalarin durumlarinin
karsilastiriimasi

Hastalarla birlikte hastanelerde neler olup bittiginin
anlasilabilmesi

Uygulanan basarili tedavilerdeki benzerliklerden
yararlanarak yeni tedavilerin gelistiriimesi
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Saglikta Stpheli llac Harcamalarinin Tespiti

Bir erkege sezaryen yapildigina dair fatura kesildigi ve bu
sanal operasyonun maliyetinin devlete 6detildigi gecmiste

gorulmaustar.
= Basit bir veritabani sorgusuyla bu tip stipheli durumlar
tespit edilebilir.
Daha karmasik sorgular (daha nitelikli dolandiriciliklar) baytk
veri kullanarak cevaplanabilir.
= Ornegin altcizge madenciligi yontemiyle sirekli tekrarlanan
oruntuler tespit edilebilir.

= Bazl saglik kurumlarindaki belli doktorlarin belli kisilere
surekli olarak bazi pahali ilaclar icin recete yazmasi gibi.



Human Genome Project

i T,
7 e 'Q'a’%:-

13 yilda 8 petabyte veri tretilmistir. -
30+ yazilim paketi gelistirilip, ilgili geno?nics verisiyle
peraber herkesin kullanimina aciimistir.

Kanser ve baska ciddi hastaliklara neden olan
nucresel mutasyonlar tespit edilmeye calisiimaktadir.

Bu tespitler 1siginda yeni ilaclar ve yontemler
gelistiriimektedir.

BUyuk veri uzmani agisindan bakildiginda olay cogu
zaman string-matching probleminden ibarettir.
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Daha Bluyuk = Daha Akilli?

Evet
= Verideki hatalar tolere edilebilir.

= Makine 6grenmesi algoritmalari cok daha iyi
calismaktadir.

Ama
= Daha fazla veri daha fazla hata da demexktir.
" Yeterince veri varsa hersey ispat edilebilir.

= Dogru soruyu sormak icin hala insana ihtiyac
duyulmaktadir.
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Nereden Baslamali?

BIG DATA L)

UNIVERSTITY - ~ Events Badges Resources~ Participate! Blog .i.l:-:zl_,.t Login  Register
Gn?lyéic.s, Bigélata, and Data Science Hadoop
dla oCIelnce Lourses Analytics
Your awesome career in Data Science and Data PYthun Data y
Eng nc—eyrl:g b:;to Gee S jﬂ lII‘I‘Ia|I8m Scala
NoSQL Spark
Big Data Machine
Social Good Learning
RECOMMENDED FOR YOU

E

Introduction to OpenRefine



Sr Data Scientist
General Electric
Kocaeli(Gebze)

Machine Learning and Artificial Intelligence

Insider
Istanbul(Avr)(Sisli)

.

BASVUR

Qualifications:
GE is the world's Digital
machines and solutions that are connected, responsive and predictive. Through our people,
leadership development, services, technology and scale, GE delivers better outcomes for
global customers by speaking the language of industry.

Company, 1ing industry with softy defined

-Master's Degree in a “STEM" major (Science, Technology, Engineering, Mathematics) plus 1
year analytics development for industrial applications in a commercial setting OR Ph.D. in a
“STEM” major (Science, Technology, Engineering, Mathematics)

-Demonstrated skill in the use of one or more analytic software tools or languages (e.g., SAS,
SPSS, R, Python)

-Demonstrated skill at data cleansing, data quality assessment, and using analytics for data
assessment

-Demonstrated skill in the use of applied analytics, descriptive statistics, feature extraction
and predictive analytics on industrial datasets

-Dermr skill at data vi: and storytelling for an audience of stakeholders

BASVUR

Proficiency Java, Python or Scala

3+ years working as an engineer in a data focused team building machine learning
algorithms and predictive models at large scale.

Experience with big data architectures such as Lambda Architecture.

Experience working with big data technologies (like Hadoop, Java Map/Reduce, Hive,
Spark SQL)

Experience in Machine Learning frameworks such as Scikit-learn, H20, Spark MLLib,
Prediction.|O

Self-motivated; independent, organized and proactive; highly responsive, flexible, and
adaptable when working across multiple teams.

Strong SQL skills.

Experience with recommendation systems is preferred.

Experience with AWS is favorable.

PHD is a plus.

Experience in NoSQL databases (hbase, casandra or elasticsearch)

llanlari

Degisime orta

ik ve Bder Gz leukiba Mark: -ticaret e

MELGlieh

Genel Nitelikler

2008 yilinda kurulan Markafoni.com, cazip indirim firsatlarryla son dénemin yerli ve yabanci
marka koleksiyonlarini sunan, Tarkiye'nin ilk ve ncli kampanyali satis sitesidir. %690'a
varan indirimlerden yararlanan Markafoni Gyeleri, givimden aksesuara, kozmetikten
dekorasyon ve ev-yasama kadar pek ¢ok kategoride segilmis markalara ulasabilir. 7.2
milyon Gyesiyle Markafoni, ayda 21,6 milyon ziyaretgi ve 6,2 milyon tekil ziyaretgi
almaktadir. Markafoni “VIP Musteri Servisleri” ile misteri iliskilerine odaklanmisg; basaril
pazarlama ve iletisim stratejileriyle pek gok 6diil kazanmigtir. Bircok kategori altinda secilmis
markalari sunan Markafoni Grubu'nu Turkiye'nin ilk ve oncil kampanyah saus sitesi
Markafoni.com: diinya capinda tnli parfim ve kozmetik markalarinin online kozmetik ve
guzellik magazasi olan Misspera.com ve Turkiye'nin en buyilk online ayakkabi magazasi
olan Zizigo.com olusturmaktadir. Markafoni Grubu, 2014 yilinda Naspers'in alt kurulusu
olan MIH Allegro BV tarafindan satin alinmistir. Naspers; internet, Gdeme sistemleri,
televizyon ve basili medya alanlarinda 130'dan fazla llkede faaliyet gostermektedir.

istanbul Maslak'ta bulunan merkez ofisimizde, Bilgi Teknolojileri departmanimizda calismak
lizere asagidaki niteliklere sahip "veri Madencisi” 8 : 3

« Universitelerin Bilgisayar Mihendisligi veya ilgili

» Tercihen Data mining, Machine learning veya bt
seviyesinde calismalan olan

= En az 5 yil bu alanda is deneyimi olan

= Matlab ve R gibi data analiz tools kullaniminda
= PostgreSQL RDBMS ve SQL deneyimi olan

+ Java, Groovy, Scala veya Python tekonojilerinde
» Spark, MLLib veya Scala deneyimi olan

» Agile software development (Pair programming
« lyi dizeyde ingilizce seviyesi olan

TRTW@RLD [
A New English Language News Channel

g

QUALIFICATIONS

* Bachelor's Degree in Computer Engineering, Industrial Engineering, Management
Information Systems, Statistics, or similar fields

= At least 3 years experience in the Data Science or Analytics field.
* Write SQL gueries to gather and combine data from multiple data sources

« Proven experience with data sciencefanalytical tools and programming language, such as
Python, Sas, R

* Experienced in using machine learning algorithms

* Demonstrated understanding of the news and media industry

* A passion and commitment to the TRT World spirit of journalism.
= Proficient in English



Sertifika Programlars

HOW TO BECOME CERTIFIED

To become a Hortonworks Certified Professional, you need to earn at least one of our certifications:

HDPCD HDPCD-Spark HDPCD-Java
HDP CERTIFIED DEVELOPER ?* HDP CERTIFIED APACHE SPARK DEVELOPER ? HDP CERTIFIED JAVA DEVELOPER *»
for Hadoop developers using frameworks like Pig, for developers responsible for developing Spark Core for developers who design, develop and architect
Hive, Sqoop and Flume. and Spark SQL applications in Scala or Python. Hadoop-based solutions written in the Java

programming language.

HDP CERTIFIED ADMINISTRATOR ? HORTONWORKS CERTIFIED ASSOCIATE »
for administrators who deploy and manage Hadoop for an entry point and fundamental skills required to
clusters. progress to the higher levels of the Hortonworks

certification program.
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Sertifika Programlari-2

Cloudera Certified Prof ional (CCP)

The industry’s most demanding performance-based certifications, CCP evaluates and
recognizes a candidate’s mastery of the technical skills most sought after by employers.
Certification Overview | Description Exams | Register for Exam
CP Data Engineers possesses the skills to develop reliable, autonomous, scalable data
CCP Data Engineer . . Register
|J||3el|||e-3 that result in L-|3:||“|zecl data sets for a variety of workloads.

tists have
demonstrated the skills of an elite g||'c-L.|3 of specialists working with big data. Register for DS700
CCP Data Scientist Candidates must prove their abilities under real-world conditions, designing and 3 Register for DS701
developing a production-ready data science solution that is peer-evaluated for its Register for DS702

accuracy, scalability, and robustness.

Cloudera Certified Associate (CCA)

CCA exams test foundational skills and sets forth the groundwork for a candidate to

achieve mastery under the CCP program

Certification Overview RegISter for Exam

CCP Data Engineers possesses the skills to develop reliable,
CCA Spark and Hadoop Developer autonomous, scalable data pipelines that result in optimized 1 Register

data sets for a var of workloads.

A CCA Data Analyst has proven their core analyst skills to load,
CCA Data Analyst transform, and model Hadoop data in order to define 1 Register
relationships and extract meaningful results from the raw input.

Individuals who earn CCAH have demonstrated the core

Cloudera Certified Administrator for
Apache Hadoop (CCAH)

tems administ

tor skills sought by companies and 1 Register

organizations deploying Apache Hadoop.
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